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RésuméL'objectif de ce travail est d'élargir le champ d'utilisation des méthodes de fouille dedonnées pour qu'elles soient adaptées aux spéci�cités et aux caractéristiques des donnéescomplexes comme les données médicales. Dans ce contexte, et appliqué aux données bio-médicales, nous proposons une architecture de fusion dans un cadre possibiliste de donnéesde type hétérogène (donnée numérique ou linguistique et une image de modalité IRM).La théorie des ensembles �oues a été retenue pour la représentation de la donnée numé-rique issue du dossier médical ; quand à la représentation de l'image, une hybridation entrel'algorithme AntClust basé sur une population d'agents fourmis et l'algorithme �ou FCMa été proposée.Pour pallier aux défauts du FCM à savoir, l'initialisation et la sensibilité aux donnéesaberrantes, AntClust servira de phase d'initialisation, découvrant ainsi automatiquementle nombre de classes, quand à la sensibilité aux données aberrantes, elle est traitée lors dela phase de fusion avec la donnée issue du dossier médical.Mots clés : Mots-clés : Fouille de données complexes, modalité IRM, Segmen-tation d'images, fusion de données, FCM, fourmis arti�cielles, antclust
AbstractThe aim of this work is to broaden the scope of use of methods of data mining to beadapted to the speci�cities and characteristics of complex data such as medical data. Inthis context, and applied to biomedical data, we propose a merger in a possilistic twoheterogeneous data types (numeric or linguistic data and an image modality MRI). Thetheory of fuzzy sets was chosen to represent the digital data from medical records, whendisplaying the image, Hybrids between AntClust algorithm based on a population of antagents and fuzzy FCM algorithm was proposed. To overcome the shortcomings of FCMnamely, initialization and sensitivity to outliers, AntClust serve as initialization phase,automatically discovering the number of classes, when the sensitivity to outliers, it istreated during the phase Merge with data from the medical record.)Keywords : complex data mining,MRI, clustring, data fusion, FCM, arti�cialants, antclust
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