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Résumé

Les réseaux de neurones sont des outils de I’intelligence artificielle, utilisés aussi bien pour la
modélisation de systémes, que pour la classification de données. L’objectif principal de ce travail, est
de réaliser une discrimination de données en deux classes, aprés avoir effectué un apprentissage en
mode « supervisé ». Deux techniques peuvent étre utilisées pour cette fin. La premiére technique
consiste a calculer la probabilité a posteriori d’appartenance d’un objet A une classe. La seconde,
s’oriente vers la.recherche de la surface de séparation des exemples en classes. Nous avons opté pour
la deuxiéme technique qui repose sur I’utilisation d’un réseau de neurones. L’architecture neuronale
adoptée dans ce travail est le perceptron multicouche qui est I’un des types des réseaux de neurones les
plus connus pour leurs capacités de généralisation. L’algorithme d’apprentissage accompagnant cette
architecture est.« La rétropropagation du gradient de I'erreur», Trois variantes on été appliquées.
Dans la premiére variante, nous avons généré le réseau de neurones a 1’aide des fonctions de toolbox
«Neural Network » de MATLAB, puis on 1’a appliqué pour discriminer deux classes générées
aléatoirement. Dans les deux autres variantes, c’est la programmation classique sous MATLAB qui a
été adoptée. Les résultats de classification obtenus sont trés proches.

Mots clés : Reconnaissance de formes, Classification automatique, Apprentissage, Réseaux de

neurones, SVM.

Abstract

Neural networks are Artificial Intelligence tools, used for systems modelling and data classification.
Our principal purpose is to realize data discrimination into two classes, after applying a “supervisor”
training. For this goal, two techniques can be used, the first one consists to compute the posterior
probability of an object to be a membership of a class. The second one is oriented to search the
separation area of examples into classes. To classify data in two classes, we use the second technique
using a neural network. The use of the multi layer perceptron, witch is one of the most known types of
neural networks for their generalization capacity. The training algorithm used is "The backpropagation
of the error " witch was applied in three different alternatives.

In the first alternative, we generate the network by using the functions of toolbox “Neural Network” of
MATLAB to discriminate two random generated classes. However, in the other alternatives, it is the
traditional programming under MATLAB which was adopted.

The results of classification obtained are very close.

Keywords + Forms Reconnaissance, Automatic Classification, Training, Neural Networks, SVM





