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Résumé/ Abstract/ uéﬁ-‘-“

Avec P’avénement de I'informatique et ’explosion de nombre de documents

stockés sur les supports électroniques et sur le web, qui sont a plus de 80% de type texte,
I’utilisation de technologie facilitant leur traitement et leur analyse est devenu
indispensable, pour aider les utilisateurs de ces masses de données & les explorer puis a les
organiser.

Ainsi, le Text Mining et précisément la classification automatique de textes, qui consiste &
assigner un document a une ou plusieurs catégories , s’impose de plus en plus comme une
technologie clé, les résultats obtenus sont utiles aussi bien pour la recherche
d’information que pour D’extraction de connaissance aussi bien sur internet (moteurs
de recherche), qu’au sein des entreprises (classement de documents internes, dépéches
d’agences, etc.).

A I’égard des différentes approches de classification automatique de textes, décrites dans
I’état de !’art, nous avons utilisé I’approche non supervisée (algorithme Kmeans) pour
étiqueter nos documents et I’approche supervisée (algorithme Naive Bayes) pour classer
les nouveaux documents.

L’objectif principal de notre travail, est d’offrir un modéle fiable de classification de
documents médicaux.

Nous utilisons MEDLINE comme corpus de textes, sur lequel nous menons nos
expérimentations.

Mots Clés : Catégorisation, clustering, Classification, Texte, Apprentissage, Text

Mining, Evaluation, Kmeans, Naive Bayes, MEDLINE.
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With the advent of computers and the explosion of the number of documents stored on

electronic media and on the web, which are more than 80% of type text, the use of
technology to facilitate their processing and analysis has become essential to help users to
explore the masses data and to organize them.

Thus, Text Mining and precisely automatic text classification, which consists in assigning
a document to one or more categories, is becoming increasingly recognized as a key
technology, the results are also useful for finding information in knowledge extraction or
on the Internet (search engines) and within companies (ranking internal documents, news
agencies,etc.)..

With regard to the different approaches of automatic text classification, described in the
prior art, we used an unsupervised approach (algorithm Kmeans) to label our documents

and supervised approach (Naive Bayes algorithm) for classifying new documents.

The main objective of our work is to provide a reliable classification of medical
documents.

We use MEDLINE as text corpus, in which we conduct our experiments.

Keywords: categorization, clustering, classification, Text, Learning, Text Mining,

Evaluation, Kmeans, Naive Bayes, MEDLINE.
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